Analysis of the occurrence factor and classification of bursty status on Twitter of Infosociomics by 水沼 友宏 et al.
Twitter におけるバーストの生起要因と類型化に関
する分析
著者 水沼 友宏, 池内 淳, 山本 修平, 山口 裕太郎, 佐







その他のタイトル Analysis of the occurrence factor and




Analysis of the occurrence factor and classification of bursty status on Twitter of Infosociomics 
 
水沼 友宏（Yuhiro MIZUNUMA）1・池内 淳（Atsushi IKEUCHI）2 
山本 修平（Shuhei YAMAMOTO）1・山口 裕太郎（Yutaro YAMAGUCHI）1 
佐藤 哲司（Tetsuji SATOH）3・島田 諭（Satoshi SHIMADA）4 
1筑波大学図書館情報メディア研究科 博士前期課程  





Today, there are many different social communication platforms (eg. Facebook,Twitter, LinkedIn Google+,mixi and so forth). 
Internet users are spending more time on social media. Twitter which is a kind of microbloglaunched in October 2006, has 
become one of the most popular social communication tool in Japan. Because of Twitter's characteristic features such as 
immediacy, easiness and bi-directionality, Twitter's timeline instantly reflects the real world. Once a major event happens,the 
number of tweets rapidly increases. In this article, this phenomenon is defined as ‘burst’. The authors gathered Japanese tweets 
on public timeline from Twitter API over a period of four months starting from March 14, 2012 to July 13, 2012. We collected a 
total of 1,379,844,343 posts from 58,866,923 distinct users. This study shows that tweets in bursty term are more retweet, less 
reply and less charcters than usual. We have detected four types of bursts by cluster analysis. And the Japanese scale of 
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のか、さらには、他の情報メディアとどのような関係にあるのかについて定量的および定性的な分析を行う。こ
れによって、Twitterというメディアの特性を描写することを目的とする。 





 ここでは、2012年3 月14 日から7月13日までの4ヶ月間に収集された日本語ツイート計1,379,844,343件
（ユニークユーザ数：58,866,923）を対象として、（1）バーストの検出、（2）バースト時のツイート傾向の分析、
（3）バーストの類型化、（4）地震とバーストの関係の分析を行う。 































研究は、幾らか行われている。例えば、Diao ら[11]は、シンガポールのユーザを中心に収集した2011 年 9 月 1
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 全体 平日 休日 
データ数（ツイート数） 1,379,844,343 975,793,195 404,051,148 
ユニークユーザ数 5,866,923 5,503,254 4,548,077 
本文平均文字数（文字） 45.65 46.32 44.79 
RT比率（%） 8.37 8.48 8.09 
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のツイート本文を確認すると“RT @zishin3255_2: ■■緊急地震速報(第12報)■■ 三陸沖で地震 最大震度 ３
(推定) [詳細] 2012/3/14 18:08:29発生 M7.0 深さ10km  東京到達時刻：18:11:26 (あと約177秒) #緊急地









 バースト時 非バースト時 全体 
データ数・ツイート数 23,970,301(1.74%) 1,355,874,042(98.26%) 1,379,844,343 
(1)ユニークユーザ（%） 91.79 91.86 91.86 
(2)ツイート平均文字数（文字） 41.36 46.57 46.37 
(3)RT比率（%） 9.27 8.35 8.37 
(4)@比率（%） 31.78 39.40 39.27 
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 以上のことからバーストの形質がイベントの性質を表しているという仮説が導かれる。そこでバーストを特徴
量により類型化し、各々の類型についてイベント性質を把握することを試みる。特徴量はバーストの形体を表す











 tweet @ RT 継続分数 高さ(ave.) 高さ(max) @比率 RT比率 
平均 159,801 43738 24659 11 5,055.5 7,498.1 0.28 0.15 
標準偏差 253,663 89,387.5 26793.48 20.51 6,223.2 6,951.1 0.06 0.03 
最大値 4,091,191 1,559,183 433,859 331 37,686.2 41,589.2 0.43 0.16 
中央値 14,392 4,647 1,091 2 3,860.8 3,594.8 0.30 0.07 














 継続時間 閾値との差 @比率（%） RT比率（%） 文字数 
第一クラスタ 149.28 4,839.47 32.38 8.73 40.99 
第二クラスタ 33.56 1,729.27 30.80 8.98 43.43 
第三クラスタ 41.36 11,624.22 30.83 9.24 39.80 
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都心からの距離 震度3 震度4 震度5以上 
 100km以内 54.5%（6/11） 83.3%（5/6） 100.0%（2/2） 
 100-200km 14.3%（4/28） 50.0%（2/4） 0.0%（0/1） 
 200-300km 8.3%（1/12） 50.0%（1/2） 100.0%（1/1） 
















 -2対数鞣度 McFadden's ρ Cox-Sness'sR2 Negelkerke'sR2 判別率 
モデルの適合度 78.99 0.472 0.481 0.641 0.86 
 偏回帰係数 標準誤差 Wald 有意確率 オッズ比 
最大震度 1.820 0.419 18.84 1.419E-0.5** 6.171 




















Analysis of the occurrence factor and classication of bursty status on Twitter










[1] インターネットメディア総合研究所編. ソーシャルメディア調査報告書2011. インプレスR&D,  2011, 156p. 
（インプレスR&Dインターネットメディア総合研究所新産業調査レポートシリーズ） 
[2] Vincenzo Cosenza. World Map of Social Networks. http://vincos.it/world-map-of-social-networks/, 
(accessed 2012-09-30). 
[3]トライバルメディアハウス, クロス・マーケティング編著. ソーシャルメディア白書. 翔泳社, 2012,  251p. 
[4] Java, Akshay., Song, Xiaodan., Finin, Tim., Tseng, Belle. Why We Twitter: Understanding Microblogging 
Usage and Communities. In Procedings of the Joint 9th WEBKDD and 1st SNA-KDD Workshop 2007. August 12, 
2007. 
[5] Krishnamurthy, Balachander., Gill, Phillipa., Arlitt, Martin. A Few Chirps About Twitter. In 
Proceedings of the First Workshop on Online Social Networks. pp. 19-24, 2008. 
[6] Poblete, Barbara., Garcia, Ruth., Mendoza, Marcelo., Jaimes, Alejandro. Do All Birds Tweet the Same? 
Characterizing Twitter Around the World. In Proceedings of the 20th ACM International Conference on 
Information and Knowledge Management. pp.1025-1030, 2011. 
[7] HaewoonKwak, Changhyun Lee, Hosung Park, and Sue Moon. What is Twitter, A Social Network or a News 
Media? In Proceedings of the 19th International Conference on World Wide Web. pp. 591–600, 2010.  
[8] Cha, Meeyoung., Haddadiy, Hamed., Benevenutoz, Fabr'iıcio., Gummadi, Krishna P. Measuring User 
Influence in Twitter: The Million Follower Fallacy. In Proceedings of the Fourth International AAAI 
Conference on Weblogs and Social Media. pp.10-17, 2010. 
[9] Romero, Daniel M., Meeder, Brendan., Kleinberg, Jon. Differences in the Mechanics of Information 
Diffusion Across Topics: Idioms, Political Hashtags, and Complex Contagion on Twitter. In Proceedings 
of the 20th International Conference on World Wide Web. pp.695-704, 2011. 
[10] Wu, Shaome., Hofman, Jake M., Mason, Winter A., Watts, Duncan J. Who Says What to Whom on Twitter. 
In Proceedings of the 20th International Conference on World Wide Web. pp.705-714, 2011. 
[11] Diao, Qiming., Jiang., Jing, Zhu, Feida, Ee-Peng Lim Finding Bursty Topics from Microblogs. In 
Proceedings of the 50th Annual Meeting of the Association for Computational Linguistics. pp.536–544, 2012. 
[12] 白木原渉, 大石哲也, 長谷川隆三, 藤原博, 越村三幸. Twitterにおける流行語先取り発言者の検出システ
ムの開発. 情報処理学会研究報告 情報学基礎研究会報告. 2010-IFAT-99(2), p. 1-8, 2010. 
[13]日本語版Twitter公式アカウント(@twj)によれば、日本テレビ系列で宮崎駿監督の「天空の城ラピュタ」放
映中の 2011 年 12 月 9 日（水）に、TPS が 25,088 の世界最高記録を更新したことが報告されている 
https://twitter.com/twj/status/146751303584980992, (accessed 2012-09-30). 
[14] “FrontPage/Project311/トレンド分析”. 乾・岡崎研究室. 2012-10-13. 
http://www.cl.ecei.tohoku.ac.jp/index.php?Project%%E3%83%88%E3%83%AC%E3%83%B3%E3%83%89%E5%88%86%E6%9
E%9. (参照 2012-02-20) 
[15] Takeshi,Sakaki.,  Makoto, Okazaki.,  Yutaka, Matsuo. EarthquakeShakes Twitter Users: Real-Time 
Event Detection by Social Sensors.  in Proceedings of International Conference on World Wide Web. pp. 
851-860, 2010. 
                                       （2013年2月24日受理） 
50
Twitter におけるバーストの生起要因と類型化に関する分析
Analysis of the occurrence factor and classication of bursty status on Twitter
情報社会学会誌 Vol.7  No.2　原著論文
